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KI in der medizinischen Anwendung – Überblick 

◼ KI-gestützte Diagnostik [1]

◼ Strukturierte Berichte, Automatisierung, Optimierung der Arbeitsabläufe [2]

◼ Entwicklung neuer Medikamente [3]

◼ Augmented/Virtual Reality, roboterassistierte Chirurgie [4]

◼ Digitale Pathologie, „Virtopsy” [5]

◼ Apps, Chatbots, Dashboards, Onlineplattformen 
(„Virtual Nursing Assistants“) [6]

◼ Companion- und soziale Roboter [7]

◼ Big Data – Erhebung und Analyse [8]

◼ IoT Wearables, mHealth, eHealth, Telemedizin [9]

◼ Genetische Analyse and Genom-Editierung (kontrovers) [10]

◼ … Quelle: digitaleweltmagazin.de
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KI in der medizinischen Anwendung – Herausforderungen

◼ Erklärbarkeit (Explainable AI)

◼ Augmented Intelligence

◼ ubiquitäre KI

◼ Datenqualität and -quantität

◼ Privatsphäre/Datenschutzaspekte

◼ Rechtliche Fragen und Haftung

◼ Biased AI 

◼ …

Quelle: stock.adobe.com
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Anwendungsbeispiel I –
Spracherkennung für medizinische Texte 
◼ Ziel: automatische Spracherkennung für medizinische Texte, gemeinsam mit MediaInterface GmbH

◼ Arbeiten: Anpassung und Erweiterung des IKTS-Spracherkenners

◼ Ergebnis : konfigurierter Erkenner für eine Beispieldomäne (Radiologie) 

◼ Nächste Schritte: Weiterentwicklung, Optimierung & Integration verschiedener Use Cases

Quelle: mediainterface.de
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Anwendungsbeispiele  II –
Auskultatorische Blutdruckmessung 
◼ Ziel: akustische Mustererkennung von Korotkoff-Geräuschen

◼ Arbeiten: 98 Probanden, 289 Messsignale (169 in Ruhe, 120 in Aktivität)

◼ Ergebnis : Leistungsfähigkeit vergleichbar mit medizinischem Fachpersonal

◼ Literatur:

Wolff, M., Kordon, U., Hussein, H., Eichner, M.,
Hoffmann, R., Tschöpe, C. Auscultatory Blood 
Pressure Measurement using HMMs. In Proc. 
IEEE International Conference on Acoustics, 
Speech, and Signal Processing (ICASSP), 
Bd. 1, S. 405–408, 2007. 

Quelle: aerztezeitung.de
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Anwendungsbeispiel III –
Blutzuckerkennung aus der Stimme 
◼ Ziel: Einfluss des Blutzuckerwerts auf die menschliche Stimme 

◼ Arbeiten: 2 Versuchspersonen (Diabetiker), Zeitraum: 46 bzw. 22 Tage, Aufzeichnung der 
Sprachproben („Hallo, wie geht es Dir?“) mehrmals täglich

◼ Ergebnis : Zusammenhang Stimmparameter und Blutzuckerwert signifikant, aber viel zu kleine 
Testgruppe

◼ Nächste Schritte: größere Studie, Interessenten gesucht

◼ Literatur:

Tschöpe, C., Duckhorn, F., Wolff, M. & Saeltzer, G. 
Estimating Blood Sugar from Voice Samples: A Preliminary
Study. In 2015 International Conference on Computational 
Science and Computational Intelligence (CSCI)
(2015), 804–805.

Quelle: vorsorge-online.de
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